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Основная идея машинного обучения 

состоит в том, что, когда компьютер решает 

определённые задачи, происходит его обу-

чение, исходя из получаемого опыта. При 

этом классы решаемых задач самые разные. 

Ключевое направление при машинном обу-

чении связано с определением соответству-

ющего набора данных.
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Осуществляется анализ по таким дан-

ным в рамках выбранных алгоритмов.  

Происходит рассмотрение важных за-

кономерностей. Исходя из предыдущих ша-

гов, можно осуществлять и прогнозы отно-

сительно искомых результатов.  

Конечно, желательно чтобы компьютер, 

используемый для вычислений [1, 2], был 

как можно более мощный для получения 

более достоверных результатов и сокраще-

ния времени анализа [3].  

Системы машинного обучения могут 

быть разными. Они могут применять разные 

характеристики при анализе, методы анали-

за и агрегирования.  

Во многих задачах применяют, так 

называемое «обучение с учителем». Также в 

ряде случаев опираются на стимулирован-

ный подход.  

Он связан с методом проб и ошибок. 

При его использовании необходимо прибе-

гать к большому числу действий. А сам ана-

лизируемый объект не ограничивается с 

точки зрения своего поведения. Для него не 

поступают указания, как ему следует дей-

ствовать.   
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Происходит игнорирование отрица-

тельных результатов и закрепление положи-

тельных. На основе этого и компьютер и 

люди проводят самостоятельное обучение 

при выборе необходимых оптимальных дей-

ствий.  

Процесс стимулированного обучения 

используют во многих случаях тогда, когда 

при решении задачи есть возможности ука-

зания пошагового действия. В ряде случаев 

стимулированное обучение не приводит к 

желаемым результатам. Это связано с тем, 

что не с не соблюдаются условия коррекции, 

которые обеспечивается при помощи фор-

мирования обратных связей. Есть необходи-

мость в применении подхода базирующего-

ся на так называемом обучении без учителя. 

Когда используется подобный подход, то 

тот, кто анализирует соответствующую си-

стему, обладает некоторым набором данных. 

Но нет информации по возможным пред-

принимаемым действиям. Ведётся процесс 

кластеризации [4].  

Тогда происходит группировка выбор-

ки относительно отдалённых кластеров,  

Исследователи исходят из того, 

насколько объекты будут похожими. Тогда в 

выборке осуществляется выявление соответ-

ствующей скрытой структуры.  

Потом, если есть необходимость, мож-

но опираться на подходы, связанные с кон-

тролируемым обучением.  

Следует обращать внимание на то, 

насколько сложные модели будут использо-

ваться.  

Если есть возможности применения не 

очень сложных моделей, но адекватных, ими 

необходимо пользоваться [5, 6].  

Это связно с тем, что можно придти к 

выявлению побочных паразитных законо-

мерностей при анализе. Тогда не будут 
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найдены требуемые зависимости среди объ-

ектов выборки. 

Приходят к так называемому избыточ-

ному обучению. Чтобы его избежать, важно 

применять методы регуляризации.  

Если в ходе машинного обучения стре-

мятся к тому, чтобы получить лучшие ре-

зультаты, то исходят из того, чтобы постро-

ить достаточно большую нейронную сеть и 

применять большее количество данных.  

Обучающая выборка приблизительно в 

два раза превышает тестовую на первых 

этапах в машинном обучении.  

Но в дальнейшем исследователи уста-

новили, что отличия может быть значитель-

но больше.  

Та выборка, с которой мы в данный 

момент работаем, и тестовая выборка долж-

ны иметь одинаковые распределения.  

На практике можно столкнуться с ситу-

ациями, когда одинаковые характеристики 

распределений  соблюдаются. Но даже в та-

ких случаях можно получить приемные для 

использования  результаты.  

Качество модели при этом оказывает не 

сильное влияние. 

Ниже мы рассмотрим некоторые харак-

теристики основных алгоритмов, применяе-

мых в ходе машинного обучения. 

1. Метод главных компонент. В нём 

происходит процесс уменьшения размерно-

сти данных. При этом информация теряется 

наименьшим образом. 

2. Метод наименьших квадратов. Он 

полезен в тех случаях, когда нам приходится 

сталкиваться с переопределёнными систе-

мами уравнений, а также в случаях обычных 

систем уравнений. 

3. Использование метода ограниченной 

линейной регрессии. 

В нём используемые веса будут сбалан-

сированы. При этом надо стремиться к тому, 

чтобы не было переопределения. 

4. Использование метода k-средних. В 

нём происходит создание кластеров в зада-

чах, исходя из того, какие средние расстоя-

ния. Точки группируются с каждым из цен-

тров кластеров. 

5. Использование метода логистической 

регрессии. В нем линейная регрессия имеет 

ограничения на основе нелинейности. Точки 

группируются с каждым из центров класте-

ров. 

6. Применение метода опорных векто-

ров. В таком подходе в линейной модели [7] 

приходится учитывать функцию потерь, для 

которой необходимо принимать шаги по её 

оптимизации. 

Есть возможности для того, чтобы рас-

сматривать классификаторы классов [8, 9]. 

7. Нейронные сети, связанные с пря-

мым распространением. В ряде случаев про-

водится рассмотрение многоуровневых 

классификаторов [10] логистической регрес-

сии.  

8. Применение сверхточных нейтрон-

ных сетей. Их рассматривают в виде иерар-

хических экстракторов объектов. 

9. Примечание рекуррентных нейтро-

нов сетей. В них рекурсивным образом про-

водится рассмотрение набора весов.  

На рисунке приведен пример работы 

алгоритма машинного обучения. 

 

 
 

Рисунок. Пример работы алгоритма машинного обучения. 
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